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A. TEMARIO

Introducción a la Asignatura

Parte I: Heuŕısticos Estocásticos de Búsqueda

1. Heuŕısticos en Optimización Combinatorial

2. Algoritmos Genéticos

3. Algoritmos de Estimación de Distribuciones

Parte II: Reconocimiento de Patrones

4. Aprendizaje Automático

5. Clasificadores k-NN

6. Evaluación de Modelos de Clasificación Supervisada

7. Teoria de la información

8. Árboles de Clasificación

9. Inducción de Reglas

10. Selección de Variables

11. Clustering

12. Clasificadores Bayesianos

13. Regresión Loǵıstica

14. Redes Neuronales

15. Combinación de Clasificadores
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B. ORGANIZACIÓN BÁSICA

El desarrollo de la asignatura consta de tres sesiones teóricas de hora y diez minutos de duración
y de una sesión práctica de dos horas y veinticinco minutos en forma de desdoble. Las clases en los
laboratorios empezarán la semana del lunes 25 de Febrero 2008, acudiendo cada alumno al grupo y
desdoble correspondiente. En esta primera semana de sesiones prácticas se explicarán los distintos
laboratorios del curso: por ello consideramos imprescindible acudir a esta primera sesión práctica,
en el desdoble que te corresponda. Si no puedes acudir al desdoble que te corresponde, ten en cuenta
qué otros d́ıas lo impartimos a otros desdobles. Durante esta primera semana de prácticas también
diremos qué otros laboratorios del curso consideramos como imprescindibles.

Las sesiones teóricas se llevan a cabo en las aulas 2.2 y 2.3 del Aulario. Durante las clases
teóricas se desarrollará el temario expuesto. En la página

http://www.sc.ehu.es/ccwbayes/docencia/mmcc/main0708.htm

se ubicarán los temarios editados que desarrollen los profesores y más cuestiones relacionadas con la
asignatura. Dichas notas teóricas constan, aparte del contenido espećıfico del tema, de listados de
recursos accesibles en Internet y referencias bibliográficas relacionadas. La idea con la que se ponen
a vuestra disposición estos apuntes es que realiceis una lectura de los mismos con antelación a su
exposición en clase.

Las sesiones prácticas se llevarán a cabo en el laboratorio 018 de la planta baja del edificio
de la Facultad de Informática. Durante el curso se efectuarán dos trabajos prácticos obligatorios,
que irán en la medida de lo posible a la par con las sesiones teóricas cursadas. Todos los trabajos
prácticos se desarrollarán individualmente.

C. TUTORIAS

Consultar la página web de la asignatura.
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D. CRITERIOS DE EVALUACIÓN

Los criterios de evaluación de esta asignatura tienen en consideración dos aspectos básicos: nota
del examen y nota de las prácticas obligatorias. El examen se valorará sobre 5 puntos, mientras que
las prácticas tendrán una valoración global de 5 puntos (la primera práctica se valorará sobre 2 pun-
to, mientras que la segunda se hará sobre 3 puntos). La nota final de la asignatura se obtendrá de la
suma de ambas valoraciones, siempre y cuando el alumno haya alcanzado un mı́nimo de 2.5 puntos
en el examen, y haya aprobado cada una de las dos prácticas. Si alguno de los requisitos anteriores
no se verificase el alumno se calificará como suspenso.

En caso de presentarse al examen de la asignatura o de entregar cualquiera de los trabajos prácti-
cos se considerará que se ha utilizado dicha convocatoria.

A aquellos alumnos repetidores que hayan superado en el curso 2006–2007 alguna de las cal-
ificaciones (teórica o práctica) de las que constaba la asignatura, se les mantendrá la calificación
obtenida para las dos convocatorias de este curso (pero no más allá del curso 2007–2008).
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