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Introduccion

Seleccidn del subconjunto 6ptimo de variables predictoras: FSS
(feature subset selection)

* No monotocidad de la bondad de un clasificador con respecto al
numero de variables predictoras

® Variables irrelevantes: el conocimiento de su valor no aporta nada
a la variable C

® Ennaive Bayes: p(X =0|C=0)=0,7yp(X =0/C=1)=0,7

® \Variables redundantes: su valor puede ser determinado a partir
de otras variables

® Ennaive Bayes: p(X; =0|/C =0) =p(Xo=1|C=0)y
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Introduccion

* Modelos parsimoniosos: ante dos modelos que
explican lo suficientemente bien los datos, se debe de
escoger el modelo mas simple

» Estadistica: Occam’s razor

* Aprendizaje automatico: Keep It as Simple as possible,
Stupid (KISS)
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Beneficios del FSS

* Reduccion del coste de adquisicion de los datos
* Mejora en la comprension del modelo clasificatorio

* Induccion mas rapida del modelo clasificatorio

* Mejora en la bondad
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Esquema basico del FSS
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[ Algoritmo de Clasificacidon Supervisada j

Esquema del procedimiento de seleccion de subconjuntos de variables para problemas
de clasificacion supervisada
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Esquema basico del FSS
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F1 F2 F3

FSS como un problema de busqueda
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Aproximacion indirecta (filter)

* Se establece una medida indirecta (cantidad de
informacion mutua, incremento en la verosimilitud del
modelo, etc.) de la aportacion de cada variable a la
clasificacion

* Las variables se ordenan segun dicho criterio,
seleccionandose las k£ mejores de las n variables
predictoras

* La medida indirecta (o criterio) no tiene en cuenta el
paradigma clasificador a utilizar posteriormente
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Aproximacion directa (wrapper)

* Cada subconjunto de variables candidato es evaluado
directamente (porcentaje de bien clasificados, area
bajo la curva ROC, etc.) en el modelo clasificatorio
construido con dicho subconjunto

* Problema de busqueda de cardinalidad 2"

* Abordar el problema por medio de cualquier heuristico
de optimizacion
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Filter versus wrapper
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Diferencias entre las aproximaciones filtery wrapper a la clasificacion supervisada
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