
Métri
as de Software para Prede
ir elRendimiento de los Algoritmos de Estima
iónde Distribu
iones en la Genera
ión de Casosde Prueba - Des
rip
ión de la Base de DatosR. Sagarna y J. A. LozanoI. Introdu

iónEl presente do
umento sirve de 
omplemento aldo
umento referido en el título [4℄. En este trabajo,se plantea un problema de 
lasi�
a
ión supervisa-da para prede
ir el rendimiento de un generador de
asos de prueba basado en EDAs [3℄, para el 
ubri-miento de ramas. En la base de datos utilizada, los
asos 
orresponden a fun
iones C [2℄, y el 
onjun-to de variables está formado por varias métri
as desoftware y el nivel de 
ubrimiento obtenido por elgenerador basado en EDAs.II. Des
rip
ión de la base de datosA 
ontinua
ión se listan los nombres de las fun
io-nes tomadas 
omo instan
ias en la base de datos. Lasfun
iones eliminadas en el paso de prepro
esamiento(Se

ión VI.A en [4℄) se mar
an en negrita.Las fun
iones son las siguientes: adi, avevar, bad-luk, b
u
of, b
uint, bessi, bessi0, bessi1, bessj, bessj0,bessj1, bessk, bessk0, bessk1, bessy, bessy0, bessy1, be-ta
f, betai, bnldev, 
aldat, 
el, 
hder, 
hebev, 
hebp
,
hint, 
hsone, 
hstwo, 
ntab1, 
ntab2, 
orrel, 
osft,
rank, ddpoly, des, eigsrt, el2, elmhes, erf, erf
, erf

,eulsum, evlmem, fa
tln, fa
trl, �t, �xrts, �eg, �moon,four1, fpoly, ftest, gamdev, gammln, gammp, gammq,gasdev, gauleg, gaussj, g
f, gser, hqr, hunt, in-dexx, irbit2, ja
obi, julday, kendl1, kendl2, kstwo,laguer, lo
ate, lud
mp,mdian1,mdian2,mem
of,mo-ment, mprove, p
shft, pearsn, piksr2, piksrt, plgndr,poidev, pol
oe, pol
of, poldiv, polin2, polint, probks,q
ksrt, qroot, ran0, ran1, ran2, ran3, ran4, rank, ra-tint, realft, rofun
, shell, simp1, simp2, simp3, sinft,sn
ndn, solvde, sort, sort2, sort3, sparse, spear,splie2, splin2, svbksb, svd
mp, toeplz, tptest, tqli,tred2, tridag, two�t, vander y zroots.A 
ontinua
ión se des
riben las métri
as de 
om-plejidad del software usadas 
omo atributos en labase de datos. Se han agrupado de a
uerdo al pa-quete software de métri
as del 
ual se obtuvieronsus valores. Las métri
as eliminadas en el paso deprepro
esamiento (Se

ión VI.A en [4℄) se mar
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lomáti
aCy
lomati
Modi�ed 
omplejidad 
i
lomáti
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Essential 
omplejidad 
i
lomáti
a esen-
ialLines número de líneas en la fun
iónLineBlank número de líneas en blan
o en la fun
iónLineCode número de líneas de 
ódigo fuente en lafun
iónLineComment número de líneas 
on un 
omentarioen la fun
iónFileLines número de líneas en el �
hero 
onteniendola fun
iónFileLineBlank número de líneas en blan
o en el �-
hero 
onteniendo la fun
iónFileLineCode número de líneas de 
ódigo fuente enel �
hero 
onteniendo la fun
iónFileLineCodeDe
l número de líneas 
on 
ódigo de-
larativo en el �
hero 
onteniendo la fun
iónFileLineCodeExe número de líneas 
on 
ódigo eje-
utable en el �
hero 
onteniendo la fun
iónFileLineComment número de líneas 
on un 
omen-tario en el �
hero 
onteniendo la fun
iónLineIna
tive número de líneas ina
tivas para elprepro
esadorLinePrep número de líneas de prepro
esamientoCountStmt número de senten
ias de
larativas máseje
utables en el 
ódigo fuenteCountStmtDe
l número de senten
ias de
larativasen el 
ódigo fuenteCountStmtExe número de senten
ias eje
utables enel 
ódigo fuenteCommentToCode 
o
iente del número de líneas 
onun 
omentario y el número de líneas de 
ódigo fuenteLas métri
as rela
ionadas 
on la Complejidad Ci-
lomáti
a (CC) se basan en la de�ni
ión de M
Cabe[1℄. La CC de un grafo de �ujo de 
ontrol G, 
on mar
os y n vérti
es, es m−n + 2; se re�ere al númerode 
aminos independientes que atraviesan G. En laCC modi�
ada se 
uenta uno para los l ar
os de unvérti
e representando una de
isión 
on varias salidas(semigrado positivo mayor que 2). En la CC estri
ta,se 
uenta uno para 
ada || o && en el 
ódigo fuen-



te de la 
ondi
ión aso
iada a un vérti
e de de
isión(aquel 
on semigrado positivo mayor que 1). La CCesen
ial mide la 
antidad de 
ódigo desestru
turadoen una fun
ión. Para esto, G se redu
e 
ontrayen-do los vérti
es y ar
os que representan primitivasde programa
ión estru
turadas (se forman aglome-rados); se pro
ede desde el nivel más profundo deanidamiento ha
ia el exterior, hasta que no se puederedu
ir más el grafo. Después se 
al
ula CC para elgrafo redu
ido.Software: CodeAnalyzerMétri
as:AvgLineLength longitud de línea mediaCodeToCommWhite 
o
iente del número de líneasde 
ódigo fuente, y la suma del número de líneas 
on
omentarios y el número de líneas 
on un espa
io enblan
oCodeToWhite 
o
iente del número de líneas de 
ó-digo fuente y el número de líneas 
on un espa
io enblan
oCodeToTotal 
o
iente del número de líneas de 
ó-digo fuente y el número de líneas totalesSoftware: RSM 6.52Métri
as:NumIf número de palabras 
lave if en el 
ódigoNumElse número de palabras 
lave elseNumSwit
h número de palabras 
lave swit
hNumCase número de palabras 
lave 
aseNumWhile número de palabras 
lave whileNumDo número de palabras 
lave doNumFor número de palabras 
lave forNumBreak número de palabras 
lave breakNumReturn número de palabras 
lave returnNumGoto número de palabras 
lave gotoNumConst número de palabras 
lave 
onstNumEnum número de palabras 
lave enumNumDefault número de palabras 
lave defaultNumString número de 
adenas de literalesNumPar número de paréntesisNumBra
e número de llavesNumBra
ket número de 
or
hetesSoftware: Metre 2.3Métri
as:MaxDepth profundidad máxima de una estru
turade 
ontrolSoftware: generador de 
asos de prueba basado enEDAsMétri
as:NumBran
h número de ramas en el 
ódigo fuenteLos valores de esta métri
a se obtuvieron utilizan-do nuestro generador de 
asos de prueba.
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