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I. INTRODUCCION

El presente documento sirve de complemento al
documento referido en el titulo [4]. En este trabajo,
se plantea un problema de clasificacién supervisa-
da para predecir el rendimiento de un generador de
casos de prueba basado en EDAs [3], para el cubri-
miento de ramas. En la base de datos utilizada, los
casos corresponden a funciones C [2], y el conjun-
to de variables estd formado por varias métricas de
software y el nivel de cubrimiento obtenido por el
generador basado en EDAs.

II. DESCRIPCION DE LA BASE DE DATOS

A continuacion se listan los nombres de las funcio-
nes tomadas como instancias en la base de datos. Las
funciones eliminadas en el paso de preprocesamiento
(Seccion VILA en [4]) se marcan en negrita.

Las funciones son las siguientes: adi, avevar, bad-
luk, beucof, bcuint, bessi, bessil), bessil, bessj, bessjo,
bessj1, bessk, bessk0, bessk1, bessy, bessyl, bessyl, be-
tacf, betai, bnldev, caldat, cel, chder, chebev, chebpc,
chint, chsone, chstwo, cntabl, cntab2, correl, cosft,
crank, ddpoly, des, eigsrt, el2, elmhes, erf, erfe, erfce,
eulsum, evlmem, factln, factrl, fit, fixrts, fleg, fimoon,
fourl, fpoly, ftest, gamdev, gammlin, gammp, gammy,
gasdev, gauleg, gaussj, gcf, gser, hqr, hunt, in-
dexz, irbit2, jacobi, julday, kendll, kendl2, kstwo,
laguer, locate, ludemp, mdianl, mdian2, memcof, mo-
ment, mprove, pcshft, pearsn, piksr2, piksrt, plgndr,
poidev, polcoe, polcof, poldiv, polin2, polint, probks,
qcksrt, groot, ran0, ranl, ran2, ran3, rans, rank, ra-
tint, realft, rofunc, shell, simp1, simp2, simp3, sinft,
snendn, solvde, sort, sort2, sort3, sparse, spear,
splie2, splin2, svbksb, svdemp, toeplz, tptest, tqli,
tred2, tridag, twofft, vander y zroots.

A continuacion se describen las métricas de com-
plejidad del software usadas como atributos en la
base de datos. Se han agrupado de acuerdo al pa-
quete software de métricas del cual se obtuvieron
sus valores. Las métricas eliminadas en el paso de
preprocesamiento (Seccion VI.A en [4]) se marcan
en negrita.
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Software: UnderstandC+—+
Meétricas:

Cyclomatic complejidad ciclomatica

CyclomaticModified complejidad
modificada

CyclomaticStrict complejidad ciclomatica estricta

CyclomaticEssential complejidad cicloméatica esen-
cial

Lines numero de lineas en la funcion

LineBlank niimero de lineas en blanco en la funcién

LineCode nimero de lineas de cédigo fuente en la
funcion

LineComment nimero de lineas con un comentario
en la funcién

FileLines nimero de lineas en el fichero conteniendo
la funcion

FileLineBlank namero de lineas en blanco en el fi-
chero conteniendo la funcién

FileLineCode niumero de lineas de codigo fuente en
el fichero conteniendo la funcién

FileLineCodeDecl nimero de lineas con codigo de-
clarativo en el fichero conteniendo la funcion

FileLineCodeEze nimero de lineas con codigo eje-
cutable en el fichero conteniendo la funcion

FileLineComment nimero de lineas con un comen-
tario en el fichero conteniendo la funcién

LineInactive numero de lineas inactivas para el
preprocesador

LinePrep ntimero de lineas de preprocesamiento

CountStmt nimero de sentencias declarativas mas
ejecutables en el codigo fuente

CountStmtDecl nimero de sentencias declarativas
en el codigo fuente

CountStmtEze numero de sentencias ejecutables en
el cédigo fuente

CommentToCode cociente del nimero de lineas con
un comentario y el nimero de lineas de c6digo fuente

Las métricas relacionadas con la Complejidad Ci-

clomatica (CC) se basan en la definicion de McCabe
[1]. La CC de un grafo de flujo de control G, con m
arcos y n vértices, es m —n + 2; se refiere al namero
de caminos independientes que atraviesan G. En la
CC modificada se cuenta uno para los [ arcos de un
vértice representando una decisioén con varias salidas
(semigrado positivo mayor que 2). En la CC estricta,
se cuenta uno para cada || o && en el cédigo fuen-

ciclomética



te de la condicion asociada a un vértice de decision
(aquel con semigrado positivo mayor que 1). La CC
esencial mide la cantidad de cédigo desestructurado
en una funcion. Para esto, G se reduce contrayen-
do los vértices y arcos que representan primitivas
de programacion estructuradas (se forman aglome-
rados); se procede desde el nivel més profundo de
anidamiento hacia el exterior, hasta que no se puede
reducir méas el grafo. Después se calcula CC para el
grafo reducido.

Software: CodeAnalyzer
Métricas:

AvgLineLength longitud de linea media

CodeToComm White cociente del niimero de lineas
de codigo fuente, y la suma del ntimero de lineas con
comentarios y el nimero de lineas con un espacio en
blanco

CodeTo White cociente del nimero de lineas de c6-
digo fuente y el ntimero de lineas con un espacio en
blanco

CodeTo Total cociente del numero de lineas de co-
digo fuente y el namero de lineas totales

Software: RSM 6.52
Métricas:

NumlIf namero de palabras clave if en el codigo
NumFlse nimero de palabras clave else
NumSwitch nimero de palabras clave switch
NumCase nimero de palabras clave case
Num While nimero de palabras clave while
NumDo ntimero de palabras clave do

NumFor nimero de palabras clave for
NumBreak nimero de palabras clave break
NumReturn numero de palabras clave return
NumGoto numero de palabras clave goto
NumConst nimero de palabras clave const
NumEnum nimero de palabras clave enum
NumDefault nimero de palabras clave default
NumString nimero de cadenas de literales
NumPar nimero de paréntesis

NumBrace nimero de llaves

NumBracket nimero de corchetes

Software: Metre 2.3
Meétricas:

MazxDepth profundidad méxima de una estructura
de control

Software: generador de casos de prueba basado en

EDAs
Métricas:

NumBranch nimero de ramas en el codigo fuente

Los valores de esta métrica se obtuvieron utilizan-
do nuestro generador de casos de prueba.
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